Didacticiel - Etudes de cas
Construire des regles d’association avec A PRIORI R.R.

Obijectif

Construire des regles d’association & partir d’un fichier binaire.

Fichier

Si les regles d’association peuvent étre construites & partir d'un fichier « attribut-valeur » que
I'on a recodé en inferne, il arrive aussi que le fichier soit binaire par nature. Dans ce cas, le
recodage n’est absolument pas nécessaire, il faut traiter le fichier tel quel en se focalisant sur
la présence des items dans les fransactions.

TANAGRA ne gere que les fichiers tabulaires, pour spécifier la présence ou absence d’un
item par chaque fransaction, on utilisera la valeur 0 (absence) et 1 (présence). Lors de
I'importation, ces données étant numériques, il les importe comme une variable confinue.

TANAGRA peut donc construire des regles d’association sur des variables contfinues, sachant
gu’il interpréte la valeur 0 comme une absence d’un item dans la fransaction, et foute autre
valeur (on s’attend & ce que ce soit 1 si le fichier est correctement construit) comme une
présence.

Construire des regles d’association sur un fichier binaire

Données

Les données proviennent du web!, elles représentent la présence de 8 items dans 10000
fransactions. Pour que TANAGRA puisse charger le fichier, il faut le préparer sous une forme
tabulaire de présence (1) / absence (0) d’un aftribut pour chague observation. Utilisez la
fabulation comme séparateur de colonnes et enregistrez-le au format texte.

transactions. txt l
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T http://www2.cs.uregina.ca/~dbd/cs831/notes/itemsets/itemset_prog1.html
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Il est dés lors possible d'importer le fichier dans TANAGRA, il considére que les variables sont
toutes continues.

i Tanagra 1.1 - [Dataset (transactions.txt]] |_- ||I:I||‘>_(|
E File Diagram Component ‘window Help — A X
E
ke o stwetgremectioma
RSl e o peameters
Database :
DivDataMining'Databases_for_mining'benchmark_datasets‘test_assoc_rulettransactions. txt
& attribute(s)
10000 example(s)
Attribute Category Informations
] Continue
B continue
C Continue
o Continue
E Continue
F Continue
G Continue
H Continue
Execution time : 0 ms,
Created at 100117,2004 19:42:20
Components
| Data visualization Descriptive stats Instance selection Feature construction Feature selection
Regression Factorial analvsis Clusterng Spw learning Meta-spv learning
Spw learning assessment hszociation
@Correlation scatterplot Expor‘t dataset EScatterplot View datazet E,_';View multiple scatterplot

Sélection des attributs

L"étape suivante consiste & choisir les variables pour I'analyse, dans notre cas, il faut foutes
les sélectionner,

TANAGRA accepte deux types de sélection pour la construction des regles d’association :

1. Toutes les variables sont discrétes. Dans ce cas il procéde & un recodage pour obtenir
un tableau interne de présence-absence. Chaqgue valeur d’une variable correspond
aun item.

2. Toutes les variables sont confinues. Dans ce cas, le recodage intferne consiste a
associer un item & chaque variable, et & coder absence la valeur 0, présence toute
autre valeur (1 si le fichier est correctement construit).
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Analyse

Il ne reste plus qu’a placer le composant A PRIORI qui construit les regles d’association. Seules
les regles « positives », correspondant d la présence des items, sont extraites.

i Tanagra 1.1 - [A priori 1] I[E3
f File Diagram Component ‘Window Help = = [

o B £
D efault title I -~
Rules e |

= Datazet (transactions.txt) T p— E
=¥ Define status 1
IR A priori 1 RULES

Humber of rules : 26

1 "F=true" - "G=trug" "D=true" - "A=true" Z.557 0.560 1.000
2 "D=true" - "A=true" "F =true" - "G=trus" Z.857 0.360 1.000
3 "F=true" - "D=trus" "G=true" - "A=trus" 2,500 0,350 0.675
4 "F =true’ D=true" Z.B0OO 0.350 1.000
5 "G=true D=trug" 2,188 0.350 0.875
=) “F =true" - "A=true" Z.155 0.560 0.575
7 "D=trus" 2,000 0,350 1.000 =
g "F=true" - "G=true" "4 =true" 2.000 0.560 1.000
9 "G=true" - "A=true" "D =true" 2.000 0.360 1.000
10 "D=true" - "A=trus" "G=true" 2,000 0,350 1.000
11 "F=true” - "G=true" - "D=true" "A=true" Z.000 0.350 1.000
12 "F=true D=true" - "A=trus" =true" 2,000 0,350 1.000 A
15 "F=true - "s=true" "D=true" 2.000 0.560 1.000
14 "D=true =true" “F =true" 1.818 0.360 1.000
15 "G=true" - "D=trus" - "A4=trus" "F=trus" 1.818 0,350 1.000
16 "G=true" - "A=trus" “F =true" 1.818 0.360 1.000
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