Classement, classification supervisée

Base initiale (DATASET)
Variables prédictives (XL, .., Xp) ~ Cible (V)

Comment construire un modele prédictif M(n ; a)
(ex. régression logistique, arbre de décision, SVM, etc.)

Comment en évaluer les performances (ex. taux d’erreur)

« n » observations



Evaluation en « resubstitution »

Entrainer le modeéle sur I'ensemble

des observations disponibles
Base initiale (DATASET)

Variablesprédictives (X1, o)~ Chle(Y) >
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Mesures de performances

[7 Les mémes données sont juges et parties, les estimations
o des performances sont faussées (trop optimistes)
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Schéma « holdout » (apprentissage - test)
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(TRAIN SET)
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de test (3).
"""""""""""""""""""" Possiblement tirage stratifié, surtout si classes

déséquilibrées (cf. train_test_split de « scikit_learn »)



Validation croisée (' -Fold cross-validation)
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* &q €St un estimateur des performances du modele construit sur la totalité des données

* Les modeles M, ne servent plus par la suite
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* « K » est un paramétre (ex. K = 5)
* Possiblement tirage stratifié



Leave-one-out (« K = n » cross-validation)
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* €100 €St Un estimateur des performances du modele construit sur la totalité des données

* Les modeles M; ne servent plus par la suite
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| Succession de « n » apprentissage-test ‘.
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