Didacticiel - Etudes de cas
Charger un fichier EXCEL R.R.

Obijectif

Montrer comment importer directement dans TANAGRA un fichier au format EXCEL (version
97 & 2000).

Le principal avantage de cette procédure est qu’il est possible de modifier a la volée le
fichier source sans avoir a reconstruire le diagramme de traitements ( !).

Fichier
Nous allons utiliser le fichier ADULT, il contient 48842 individus et 15 variables. L objectif est de
caractériser les individus ayant un revenu élevé (variable « class » : supérieur & 50KS ou non)

Manipuler un fichier EXCEL

Importer le fichier EXCEL

La premiere étape consiste a importer les données. |l faut donc construire un nouveau
diagramme de traitements selon la procédure habituelle (File / New), puis choisir le fichier de
données.

o TANAGRA 1.1.2
Fle Dizgram ‘indowe  Helo
O = M i
| Choose your dataset and start download
‘ Diagrarn tifle :
Drefault tile l
Drata mining diagram file name :
i |D:1DeteMiningiDate beses_inr_mininglbsnthmadg_datassts‘tadulﬁ.adumcﬂ
‘ Datazet (et file) : '
| °
| |
‘ l OF. ” Cancel " Help ]
| T
Compangnts
Data visualization I Descriptive stats Instance selection | Feature construction Feature selection
Regrassion | Factaorial analysis Clustering | Spw learming Mietz-spw learning
Spv learning assessment Azsociation
l@Cn:lrrelﬂtil:-rva scatterplot EExpnrt datazet [.&‘_“’,Scattcrplot "i'll'l:-‘w dataset [ = View multiple scatterplat

Dans la boite de dialogue permettant de sélectionner le fichier, plusieurs formats sont
maintenant disponibles, notamment le format EXCEL. Sélectionnez-le, puis chargez le fichier
ADULT.XLS.
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L TANAGRA 1.1.2

Fi=  Diagram ‘indow Help

De MW I3

2 Choose your dataset and start download

Diagrarm title :
Detault title
Data mining diagram file name : danagra
]D:IDal.eMininngatebesas_for_m Regarder dans - |ﬁCiath vl O ¥ e m-
Dataset ftexd fils) - | (28 adult, x1s
[ § %} 3] Copie de ad
Mes documents

[ recents

Buresu

5

Maz dacuments

Data visualization { Descriptive stats
Regression ! Factorial analysis 1
| Spv learning assessment | Association Poste de taval
: '-$Co.rrell.a.i1ﬁn s'c.a'tterp.lnt mEE:puort data&let o i 7
q Nom du fichier : i ¥' ".l [ Duretie ]
Favoris téseau | Fichiers de lupe - | Excel File [57 & 2000) vl [ Annwie 1

Plusieurs précautions sont nécessaires pour importer correctement un fichier au
format EXCEL :

(1) les seuls formats acceptés correspondent aux versions 97 & 2000 de EXCEL ;

(2) si le classeur contient plusieurs feuilles, les données doivent étre situées dans la
premiére feuille ;

(3) les données doivent étre alignées en haut et a gauche dans la feuille de calcul cad
elles doivent commencer aux coordonnées Al ;

(4) la premiére ligne des données correspond au nom des variables ;

(5) il n’y a pas d’identifiant des lignes ;

(6) 1a plage de données ne doit pas contenir des cellules / lignes / colonnes vides.

Il est & noter que le nombre maximum de variables et d’individus que |I'on peut fraiter est
limité par les capacités d’EXCEL et non de TANAGRA : 65534 observations et 256 variables.

Voici les résultats de I'importation, il est relativement rapide (7 secondes sur un P4 & 3 Gha).
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i TANAGRA 1.1.2 - [Dataset {adult.xls)]

f File Diagram Component wWindow Help - 8 X
EH =5
= T T
Database : 0:'Databining'\Databaszes_for_mining'\benchmark_datasetshadultladult. xls
15 attribute(s)
43842 example(s)
Attribute Category Informations
age Continue =
morkclass Discrete i walues
friwgt Continue -
education Discrete 16 walues
education_num  Continue = e
Components
| Data wisualization Descriptive stats Instance selection Feature construction Feature selection
Regression Factorial analysiz Clustering Spw learning fieta-spv learning
Spw learning assessment hzzociation
@'Correlation scatterplot Export datazet EScatterplot \u"iew datazet E,_';\u’iew multiple scatterplot

Caractériser la variable « CLASS »

Nous allons essayer de prédire la variable classe da partir des autres variables. Nous utilisons
pour cela le composant GROUP CHARACTERIZATION aprés avoir placé CLASS en TARGET et
les autres attributs en INPUT. Enregistrer le diagramme de traitements correspondant.

" TANAGRA 1.1.2 - [Group caracterization 1] (=] %]
! File Diagram Component ‘Window Help | a8
H
B o 2
=%y Define status 1
M Greus carscteriion | - —
Description of "class”
class=less class=more
Examples 37185 Examples 11687
Att - Desc Test value Group Crverral Att - Desc Test value Group Crerral
Continuaus attributes Cantinuaus attributes
frlmgt 1.4 19003%.57 18966413 education_num 735 11.60 10.08
capital_loss -32.6 54,15 G750 age 50.9 44,28 3864
capital_gain =493 147.01 1079.07  hours_per_wesk. 503 45.45 40.42
hours_per_week -B0.3 38.84 40,42 capital_gain 493 404224 1079.07
age =509 36,87 3964 capital_loss 324 193,53 g7.50
education_num -73.5 .60 1008 fimgt -1.4 183470.57 13%664.13
Discrete attributes Discrete sttributes
marital_status=hever-married 70.5 A1.40% 33.00% marital_status=married-civ-spouse 8.5 85.43% A5.87%
relationzhip=Cwn-child 49.9 20.10% 15.52%  relationship=Husband §9.2 Th.AH 40.37%
sex=Female 47.4 38.82% 33.16%  sex=Male 474 B4.86% B6.85%
relationship=nMot-in-family 421 30.43% 25.76%  ocoupation=Exec-managerial 46 .6 24.88% 12.46%
ocounation=0ther-serice i, 13, 70; 10,0 education=fachelor 19,9 36 16,4 ot
Components
Data wisualization [ Descriptive statz: Instance selection Feature construction Feature selection Regression Factorial analysis
Clustering Spw learning Metaspv learning Spw learning assessment Pssociation
E Cross Tahulation 1# Linear correlation Lk Mon-parametrical Test (K] S Univariate continuous stat
[ Group caracterization Lf Mare Untuariate cont stat hI[One-way ANOWE [l Univariate discrete stat
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Nous constatons que les personnes A revenus élevés sont surtout des hommes mariés assez
agés exercant une activité managériale, ils ont un haut niveau d’éducation et travaillent
beaucoup Gic ).

Ce sont également des personnes qui ont eu & la fois des gains et des pertes en capital plus
élevés que la moyenne. La question est de savoir comment interpréter cette derniere
information ?

En revenant sur le fichier initial (ADULT.XLS), nous constatons que ces deux variables
regroupent deux types d’informations : si la personne ne place pas sont argent, le gain (la
perte) est égal a zéro ; et s’ils placent leur argent, la variable indique le montant du gain (de
la perte). De plus, un individu ayant réalisé un gain ne peut pas réaliser de perte, et
inversement.,

E Microsoft Excel - adult.xls E”‘E|E|
Fichier Edition Affichage Insertion Format Qutils Données Ferétre ? ;lilﬂ
DEEde SRV s BRI = A BHI BB 76 WA S-2
L1z | =0
H | J k. L Il i )] o
1 relationship |race SEH capital gain capital logs hours per wenative countr class
2 |Mot-in-family [White Male 2174 0 40 United-States less
3 Husband Wihite Mhlale ] 0 13 United-States less
4 |Mot-in-family White hale 0 1] 40 United-Statesless
5 Husband Black hlale ] D 40 United-States less
b Wife Black Fermale ] 0 40 Cuha less
7 Wvife Wihite Ferale ] 0 40 United-States less
g |Not-in-family | Black Female 0 0 16 Jamaica less
9 Husband White Mlale ] 0 45 United-States more
10 |Mot-in-family White Female 14054 0 20 United-States mare
11 |Husband Wihite Mhlale 5178 0 40 United-States more
12 |Husband Black hlale ] D_ 80 United-States more
13 |Hushand Asgian-Pac-lsl Male ] 0 40 India more
14 | Owen-child — White Fermale ] 0 30 United-States less
15 |Mot-in-family Black hale 0 0 S0 United-States less
16 |Husbhand Asgian-Pac-lsl Male ] 0 40 United-States more
17 |Husbhand Arer-Indian-EMale ] 0 45 Mexico less
18 | Owwn-child  White Mhlale ] 0 35 United-States less
19 Unmarried  White hlale ] D 40 United-States less
20 |Husband Wi'hite hlale ] D a0 United-States less
21 [Unmarried  White Fermale ] 0 45 United-States more
22 |Hushand Wihite hlale ] 0 G0 United-States more
23 \Unmarried  Black Ferale ] 0 20 United-States less
24 |Hushand Black Mlale ] 0 ited-States less -
44| » ] ¥} adult / |4 [ [
Dessin = [Zg Formes automatiques = ™, s [] O .‘ &y . i - é L — = E I ﬂ .
Prét LI

Nous allons donc créer une variable indicatrice permettant de savoir si I'individu place son
argent ou pas.
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£ Microsoft Excel - adult.xls

Ftchler E_dltk)n F\fﬁchage Insertu:rn Format Qutlls Qornees Fenetre 7 _|E|£|

DDE.@&B\J &ﬂ%ﬂ@ Tkl Q.Ef-@‘lal“ﬂﬂ”EZTﬁE:E’E.&!v?
M2 =] = —SI(OU(K2>D |_2>|:|) ‘yes","no") formula

1 |relationship race sex u:ap|ta| gam r,mdal loss capital |nvesthol .SJJer wenatwe u:nuntr class
2 |Mot-in-family [White Male 2174 Dlxes I 40 United-Statec less
3 |Husband White Male 0 0 no 13 United-States less
4 | Not-in-family White Male o 0 no 40 United-Statec less
5 |Husband Black Male o 0 no 40 United-Statec less
B |Wife Black Female 0 0 no 40/ Cuba less
7 |Wife White Female 0 0 no 40 United-States less
8 |Not-in-family | Black Female 0 0 no 16 Jamaica less
9 |Husband White Male 0 0 no 45 United-States more
10 |Mot-in-family White Female 14084 0 yes 50| United-States more
11 |Husband  'White Male 5178 0 yes 40 United-Gtates more
12 |Husband Black tale a 0 no 80 United-States more
13 |Husband Agian-Pac-lsl Male a 0 no 40 India mare
14 |Own-child  White Female a 0 no 30 United-States less
15 |Nat-in-family |Black Male 0 0 no 50 United-States less
16 'Husband Asian-Pac-lsl Male 0 0 no 40 United-States mare
17 |Husband Amer-Indian-E Male a 0 no 45 Mexico less
18 |Own-child  White Male a 0 no 35 United-States less
19 Unmarried  White Male a 0 no 40 United-Statec less
20 [Husband White Male 0 0 no 50 United-States less
21 Unmarried  White Female o 0 no 45 United-States more
22 |Husband White Male 0 0 no 60 United-States more
23 \Unmaried  Black Female a 0 no 20 United-States less
24 'Husband Black Male 0 0 no 40 United-Statecless |

ML 40> (WM adult / i T e I _ e | O
Degsn - [& C, Formes aLtDmatnques - \ \q D C) . “ E] @ _,i E ﬁ. 1
Prat — -

Aprés avoir enregistré le fichier modifié puis fermé EXCEL, il suffit de fermer puis de ré-ouvrir le
diagramme de traitements dans TANAGRA.

. TANAGRA 1.1.2
O & 2.3
Tanagra LJEJ
Drata mi
Regarder dans : | =) adult V| 2 ¥ El'
Y adult.tdm

ED

Mes documents
1écents

Bureau

%

Mes documents

8

Data visualizat Foste de travail

Feature select

Spv learming ‘Q Mo du fichier : |adult.tdm e | [ Ciurir ]
i
B Cross Tabulatil Favoris rézeau | Fichiers de type | Text data mining diagram [* tdm] v | [ Annular ] [t ctat
< I 3
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Nous constatons alors :

(1) que le diagramme est bien conservé ;

(2) que les données maintenant sont enrichies de la nouvelle colonne que nous venons de
créer,

i TANAGRA 1.1.2 - [Dataset (adult.xls)]
W File Diagram Comporent ‘Window Help - 8 X

' = Dataset [adult.xzls . 16 attribute(s)
. =B Define status 1 4542 example{s)

. Group caracterization 1
@ Group Atiribute  Category Informations

| ase Ccontinue s

- wotkclass [iscrete 3 values

friwat Continue -

educatian [Mscrete 16 walles '

education_num  Continue -

marital_status  Discrete 7 waugs .

occupation Discrete 14 values

relationship  Discrete & values =

race Dizcrete 5 walles :

1 Discrete 2 walies :

capital_gain Continue S I

capital_loss Continue -

capital_imeest  Discrete 2 wallgs # .

hours_per_week, Continue - ® I

: native_country Discrete 41 values = '

' class Discrete 2 walles
A

l' : Components
Oata visualization | Descriptive stats Instance salection Feature construction
Feature selaction Regression Factorial anabysis Clustering
Spv learning Metaspy learning Spv learning assessment fssociation
B Crass Tabulation nGruup caracterization lnyinaar correlation L More Univariate cont stat
£ .. | X

Dans DEFINE STATUS, gjouter la nouvelle variable parmi les INPUT. Nous constatons dés lors que
la variable CAPITAL indique surfout un comportement vis 4 vis de son épargne : les personnes
ayant un revenu élevé ont tendance d placer leur capital (12.9% des personnes placent leur
argent, ils sont 31% & le faire parmi les personnes 4 revenus €leves).
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" TANAGRA 1.1.2 - [Group caracterization 1] ]
@ Fie Diagram Component Window Help -8 %
DwHl b
S— nef;u'ﬂi!ne. = class=less class=more ]

= [EF) Dataset (adule.xk) 37155 Examples 11667
=% Define status 1
" Test Test
E] Group caracterization 1 = s Group Cnegrral Att - Desc e Group Owerral
1.4 13003957 18%44.13  education_num 735 1160 10.03
hes 326 54415 B7.50 age 0.5 4428 38.64
fain 433 M7.01  079.07  hours_per week 0.3 4545 0.2
r_week 50,3 3884 4042 capitslgain 493 042,24 1079.07
509 3687 3B.64 capital joss 3.6 19353 6750
h_mum 735 9.60 1008 gt 1.4 1B3470.57 189664,13
tatus=hsver-marrisd 0.5 41405 33.00% :m_an't'al__s;atm-gnuarmdacw-spm._m_ 8.5 : B5.43%  45.82%
hvest=no 671 92.78%  E7.07% relationship=Husband B9 75.6%% 4037
4 e 48 S Yt 'E_H:am_ta_mst;m 674 31am | 1z,
°® hie 474 3B.82%  3015% SeeMals 474 B406%  66.05%
fip=hlot-in-family 424 30,43  35.76% occupation=Exec-managerial 5.6 24.88% 12,46
bn=0ther-service 343  1270%  10.08% education=Bachelors 3.9 2835%  16.43%
hipsinmarried 3T 12.96%  10.49%  educationslasters 5 1248%  Bd4% v
<l il I1E2]]
|___ Cornponents |
Data wisualization | Descriptive stats Instance selection | Feature construction | Feature selection Regression
Factorial analysic Clustering Spv learning Meta-zpy learning | Spv learning assessment [ Association
r = — | - 3
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